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Scraping/scraper

e "Gratter", "Détacher", "Capturer, Nettoyer" ... Raffiner
e Extraire et préparer
e Conserver les propriétés sémiotiques

e — des données structurées VS un sac

Input/output

e Sur du Web VS sur des applis

e Web Dynamique VS web statique
e Problématiques connexes :

e PDF/Images, Fichiers Excel
e Encodage, Méta-données
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Conclusion
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Motivation () : Localisation/typage de la donnée

"Traiter automatiquement/mécaniquement c’est passer une
donnée d’une forme (d’'un format) a un autre"
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Motivation () : Localisation/typage de la donnée

"Traiter automatiquement/mécaniquement c’est passer une
donnée d’une forme (d’'un format) a un autre"

Données structurées ou non structurées

Traitables/ générées par la machine/’humain

Structurées Non-structurées

Human Evaluation AIRBNB, | Texte, tweet
generated | QCM
Computer | Panier sur AMAZON, | () ?
generated | GPS

Concepts liés

e Formats (PNG, BMP, ...PcX) et (Digital Obsolescence)

[ ] GI’OWth haCkIng (PPaperon https://tinyurl.com/mediumGrowthHacking ) 4
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Motivation (Il)

Traiter plus de données plus vites

Reproduire des procédés

Un pipeline end-to-end (ou presque)

La place des données dans le pipeline

Pourquoi a-t-on du bruit ou du silence ?



Pourquoi dont on se soucier du traitement de Pages Web ?

Pas d’informatique sans données
Il faut aller chercher les données soi méme sauf sion a :

e des données bien structurées (propres)
e en quantité suffisante

e représentatives

e adaptées a la tache visée



On a plein de données en ligne, c’est facile

And you will read this last

You will read
this first

And then you will read this

Then this one
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On a plein de données en ligne, c’est facile

Récupérer des Données Textuelles en ligne : facile ?
Différence entre langue naturelle et artificielle ?

e HTML...est une sorte de langue naturelle :

e Les navigateurs sont sympas, ils font des efforts
e On a plusieurs manieres d’obtenir le méme rendu
e — non-bijectivité



Le lieu de données ?

Les méta-données rendent la collecte de textes facile ?

1. C.Doctorow (2001), Seven facts about metacrap https://people.

well.com/user/doctorow/metacrap.htm


https://people.well.com/user/doctorow/metacrap.htm
https://people.well.com/user/doctorow/metacrap.htm
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Le lieu de données ?

Les méta-données rendent la collecte de textes facile ?

e On ne peut pas totalement se fier aux méta-données '

Les gens peuvent étre fainéants, bétes, menteurs ...
lls ne connaissent pas bien leurs limites

Les schéma ne sont pas neutres

Non plus que les métriques

Les points de vue influencent les descriptions

Les données ne sont pas "monosémiques” hors contexte :

e 3.7s

e 12/11/10...
1. C.Doctorow (2001), Seven facts about metacrap https://people.

well.com/user/doctorow/metacrap.htm
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Input et défis



Ce que I'on a en entrée

Des pages web, des données sources :

e Qu’il faut donc collecter (et stocker)

e Avec des problemes de nommage (en entrée et e sortie)
e De complétude (pagination, ascenseur infini)

e Et d’erreurs 404 ...
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Ce que I'on a en entrée

Des pages web, des données sources :

e Qu’il faut donc collecter (et stocker)

e Avec des problemes de nommage (en entrée et e sortie)
e De complétude (pagination, ascenseur infini)

e Et d’erreurs 404 ...

Des pages, des sources qui sont

e Destinées a I'ceil humain (cf read first)

e Structurées par I'esprit humain (régles variables)

e Adaptées aux inférences (formats de date, abréviations)

e Construites selon des contraintes de mise en page (par ex.
tableaux)

10



Les défis faciles

On peut éviter de passer par le web, tout va bien (modulo les
problémes de formats, RDF, JSON, XML ...)
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Les défis faciles

On peut éviter de passer par le web, tout va bien (modulo les
problémes de formats, RDF, JSON, XML ...)

o |l existe des archives, dumps :
e Wikipedia, Geonames
e Open Data
e Deépots Github
e |l existe une/des API (parfois en plus des dumps) :
e Twitter, Instagram par ex.

e api.gouv.fr

11



Les défis pas trop durs

— On exploite du web mais ¢a va bien se passer
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Les défis pas trop durs

— On exploite du web mais ¢a va bien se passer

e Il y a une seule source
e Les pages sont indépendantes
o |l estf acile de recenser le spages (robots, sitemaps)

e Les concepteurs n'ont pas mis en place (consciemment ou
non) de mesures anti-scraping

12



Les "vrais" défis

pas de données en téléchargement
pas d’API
des paginations

de la variété dans les sources (hétérogénéité)

des barrieres/protections contre le scraping
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Les "vrais" défis

pas de données en téléchargement
pas d’API
des paginations

de la variété dans les sources (hétérogénéité)

e des barrieres/protections contre le scraping

A suivre, un exemple "semi-facile"

13



La donnée et son contexte :
exemple des données de presse




Phénomeéne et Représentation (I)

14



Phén ne et Représentation (ll)

Ceci n’est pas un paragraphe

Malgré sa défaite annoncée a
la primaire démocrate, Bernie
Sanders «continue la lutte»

= Réactions (16) | t3 Recommander

VIDEO - Editorialistes et partisans s'interrogent désormais sur les
intentions du sénateur du Vermont, qui a annoncé qu'il continuerait sa

campagne au moins jusqu'a la 57e et derniére primaire démocrate — tWItter ; tlt/e

15



Phénomeéne et Représentation (lll)

page: ‘article’,

n;

</script<title-HalGHE sa défaite annoncée 3 la primaire démocrate, Bernie Sanders «continue la luttes</titles<neta content 0 - Editorialistes et

partisans s interrogent désornais sur les intentions du sénateur du Vermont, qui’a annoncé qu'il continuerait sa campagne au moins jusqu'a Vo 5e et derniere prinsire
déaccrate.* nase-"dsscription* /><aets content="gernie Sandars. Hillary Clinton, Donald Tranp, Californie, Etats-Unss Investiture Dénocrate. Elsctions sséricaines.
International, actualité internationale, affaires étrangéres, ministére des affaires étrangeres, politique étrangere s"/><neta conte e Sanders,
Hillary Clinton, Donald Trump, Californie, Etats-Unis, Investiture Démocrate, Elections snericaines, Internxtmnal, chotite Taternationste, sffa)res etrangares,
ministere des affaires trangéres, politique étrangere: nane='news keywords®/><link rel-canonical: href=

FIG001 1a-prinai re-democrate-bernie-sander: ta property="og: title L Malgré sa défaite
annoncée a La prinaire démocrate, Bernie Sanders <continue la luttes"/><meta HGescription: tontentoVIDED - Editorialistes et partisans <" interrogent
desornais sur les intentions dy sénateur du Vernont, qui 3 annonce qu'il continuerait <a campagne au moins jusqu'a la S7e et der « denocrate./><neta
property="og:locale" content="fr_FR"/><meta property="og:url® content="https: ternational/2016/06/ o5/a1003- zumosnammonm malgre-sa-defaite-
Enoncoe-a- La-prinaire-democrate-barnie. sanders. continge 12-Lutte. phy Jcnets’ broperty=tog:iype content “og:site name” conte il
Figaro.fr'/><meta property="article:publisher" content s/ /v Facebook. con/Lefigaro® /><neta pro| icl e sanders, Hillary Clinton,
Doratd Trump. Catifornie. EEate unta, Trvestiture Democrate, Eloctions snericoines, Toternationst, acrualite memammle affaires étrangéres, ministere des
affaires étrangeres, politique étrangére’/><meta property="article:sectio ternational”/><neta p; &:published_time* conten
0BT60:44:33. 007" ~cnet property="articleinodified_tine" content=’2016-06-08T12:43:18.0002" /><neta propert
content="https://1.flg.fr/media/Figaro/805x453_crop/2016/06/08/XVH20776a24-2d5d- 11e6-a57e-b656a1c83218. pg"/><neta property="o
property="og:inage:height" cont: /><neta nan v contantovaummary Laree. 1naqs/cneis samemr tetther. ihage
contenterhttps://i. f1g. Tr/media/ Figaro/sesss crop -2d5d-1 18.jpg"/><neta names"author" content="Armelle Vincent"/><meta
nane="article:author"/><neta nane="twitter:title" content="Malgré sa défaite amnoncée a la primaire démocrate, Bernie Sanders «continue la lutter"
Ramen twitter:url" contant=-https://waw. efigaro. fr/international, nnoncee-a-la-primaire-democrate-bert
sanders-continue- La- utte. php"/><aeta name="twitteridescription’ content="VIDEO - Editorialistes et partisans s'interrogent désormais sur les intentions du cénateur d
Vermont é e au moins j iere primaire démocrate.” Figaro_Inter"/><met

6-

:width" conten

805" /><neta

name="twitter:creator - 38-/><neta nane="apple-itunes-app" content="app-id-319357427"/><neta
property="aliios:url Lefigarofr://article/20160608ARTFIGO0133/efigaro. fr"/><neta property="al:i0s:app_store id “319557427" /><neta
propert; app_nane Le Figaro, fr'/><aets name-tuitter:app:url:ifad- contentolefigarofr://article/2616060uRTFIGER1I, Letigaro. fre/>mets
Ramect twitter :apps 1d: Lpad® . tter:appiname:ipad” cont: igaro. fr /> m ter:app:url: iphone:
content="lefigarofr //zrude/zemasomﬂrmoun /efigaro. fr"/><neta name="twitter:app:id:iphone” content="319557427"/><neta n: itter:app:name:iphone®

ContentorLe Flgaro. fr/a<neta nan mobi Le-web-app-title" content a
Contentarhttp:/fgaro. fr/articles20160600ARTFIG013+/ocneta propert contenta"fr.playsoft. lefigarov3"/><neta property="al:android:app_name"
= twitter:app:url:googleplay” cont p://Figaro. fr/article/20160608ARTFIGO0133" /><neta name="twitter:app:id:googleplay”
ogleplay” content: b Figaro. fr/><link rel ml

Le Figaro. ir'/><ncta property

android:url

- -a-la-primai re-denocrate-bernie-sander
e.php'/><link rel nate" href-*androd-app://fr.playsot. Lefigaroua/http/figaro. fr/article/2016060BARTE GAR133"/><Link rel~ h
20D://319557427/efi arofr article/20160608ARTFTGO1 3 /VEF 1 0Aro. £1" 1ec bt

FIGURE 1 — Source : www.lefigaro. fr (2016)
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Respecter les formats c’est compliqué

#  SiteName
1 Google

2 Facebook
3 YouTube
4 Yahoo!

5 Baidu

6 Amazon.com

7 Wikipedia
8 Taobao
? Twitter

10 Tencent QQ

FIGURE 2 — Validité HTML/Css des sites les plus fréquentés (2015)

HTML Validation Score

28 Errors, 4 warning(s)

36 Errors, 5 warning(s)

295 Errors, 2 warning(s)

272 Errors, 8 warning(s)

3 Errors, 4 warning(s)

997 Errors, 6 warning(s)

Passed, 21 warning(s)

Sorry! This document
cannot be checked.

24 Errors, 4 warning(s)

Sorry! This document
cannot be checked.

CSS Validation Score

Sorry! We found the
following errors (10)

Sorry! We found the
following errors (40)

Sorry! We found the
following errors (746)

Sorry! We found the
following errors (485)

Congratulations! No Error
Found.

Sorry! We found the
following errors (423)

Sorry! We found the
following errors (4)

Sorry! We found the
following errors (141)

Sorry! We found the
following errors (79)

Sorry! We found the
following errors (89)
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Comment Extraire les données et
Evaluer la qualité




Méthodes d’extraction ()

On veut de la donnée (ici du texte) mais comment I'extraire ?
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Méthodes d’extraction ()

On veut de la donnée (ici du texte) mais comment I'extraire ?
Quatre grands types
Site : comparer plusieurs pages d’'un méme site Web
Rendu : simuler le rendu du navigateur
HTML : exploiter le DOM ou le Xpath
Contenu : statistiques sur les phrases, les mots. . .

18



Méthodes d’extraction (ll)

Trois exemples d’outils

| | Site | Rendu | HTML | Contenu |

Boilerpipe * * 2. 8.8,
NCleaner * 0. 0.0.¢
Justext * * ). 0.0.¢

Deux types d’évaluation :

Intrinseque : contenu textuel

Extrinseque : impact sur une tache réalisée en aval

19



Corpus de référence

Données NB lignes NB tokens NB caractéres
Html 1385 (+1303) | 4726 (+3921) | 75015 (£51924)
Clean 13 (+10) 321 (+£323) 2296 (+1982)

Tableau 1 — Statistiques sur le corpus

20



Mesures d’évaluation

Vérité de terrain VS prédiction

21



Mesures d’évaluation

Vérité de terrain VS prédiction

Alignement de séquences (mots et/ou balises)
Précision, Rappel et F-Mesure

e VP : Séquence correcte
e FP : Insertion d’'une séquence
e FN : Séquence manquante
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Mesures d’évaluation

Vérité de terrain VS prédiction
Alignement de séquences (mots et/ou balises)
Précision, Rappel et F-Mesure

e VP : Séquence correcte

e FP : Insertion d’'une séquence

e FN : Séquence manquante

Trois Configurations

e TO : Text Only
e TM : Text and Mark-up
e CAR : Caracteres

21



page 2

BoilerPipe

JustText

NCleaner

TO T™
91,24 94,94

86,93 34,68
68,43 23,26

CAR
33,33

43,75
21,05
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page 2

BoilerPipe

JustText

NCleaner

Comment interpréter les chiffres ?

TO T™
91,24 94,94

86,93 34,68
68,43 23,26

CAR
33,33

43,75
21,05

22



Résultats (Zhu et Lejeune 2018)

1600 documents (5 langues)

Text Only (TO) Caracteres (CAR) Text & Markup(TM)
P R 2 P R 2 P R 2
BP 81.80 88.89 8520 76.93 81.12  78.97 64.47 85.42  73.48
JT 68.75  83.41 75.37 63.79 67.03 65.37 61.94 63.23 62.58
NC 56.14 2570  35.26 53.25 18.73  27.72 45.11 21.77  29.36
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Résultats (Zhu et Lejeune 2018)

1600 documents (5 langues)

|

|

Text Only (TO)
P R 2

Caractéres (CAR)
P R

Text & Markup(TM)

Fy ‘ P R Fy

BP

81.80 88.89 85.20

76.93 81.12 78.97

64.47 85.42 73.48

JT

68.75 83.41 75.37

63.79 67.03 65.37

61.94 63.23 62.58

NC

56.14 25.70 35.26

53.25 18.73 27.72

45.11 21.77 29.36

Sous-corpus anglais

TO

CAR

™

BP

85.97 92.02 88.89

84.92 91.03 87.87

69.29 93.59 79.63

JT

68.41 85.38 75.96

69.98 82.79 75.85

67.17 79.69 72.90

Sous-corpus chinois

TO

CAR

™

BP

61.32 52.90 56.80

77.12 63.55 69.68

84.48 67.99 75.34

JT

23.25 11.72 15.58

71.31 32.05 44.23

49.27 16.78 25.03
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Résultats (Zhu et Lejeune 2018)

Sous-corpus grec

TO CAR ™
BP 91.84 96.48 94.10 87.58 91.59 89.54 66.74 91.67 77.24
JT 88.10 90.07 89.08 73.39 73.95 73.67 76.65 74.68 75.65

Sous-corpus polonais

TO CAR ™
BP 83.27 85.28 84.26 80.76 82.08 81.42 63.27 85.57 72.75
JT 67.78 82.63 74.47 67.64 78.53 72.68 62.74 73.05 67.51

Sous-corpus russe

TO CAR ™
BP 58.79 79.33 67.53 51.67 70.16 59.51 37.92 85.50 52.54
JT 52.72 81.78 64.11 41.28 63.35 49.98 42.94 75.04 54.62

Sur le papier, nous avons un vainqueur évident
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Résultats (Zhu et Lejeune 2018)

Sous-corpus grec

TO CAR ™
BP 91.84 96.48 94.10 87.58 91.59 89.54 66.74 91.67 77.24
JT 88.10 90.07 89.08 73.39 73.95 73.67 76.65 74.68 75.65

Sous-corpus polonais

TO CAR ™
BP 83.27 85.28 84.26 80.76 82.08 81.42 63.27 85.57 72.75
JT 67.78 82.63 74.47 67.64 78.53 72.68 62.74 73.05 67.51

Sous-corpus russe

TO CAR ™
BP 58.79 79.33 67.53 51.67 70.16 59.51 37.92 85.50 52.54
JT 52.72 81.78 64.11 41.28 63.35 49.98 42.94 75.04 54.62

Sur le papier, nous avons un vainqueur évident

e Mais dans la vraie vie ?

e Hors des "conditions de laboratoire ?
24



Evaluation Extrinséque

Impact on Classification

e Méme Corpus, mais maintenant on s’en sert!

e Quel impact sur les résultats ?
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Evaluation Extrinséque

Impact on Classification

e Méme Corpus, mais maintenant on s’en sert!

e Quel impact sur les résultats ?

En Zh El

Pl Ru All
P R Fy P R Fy B R

F|P R FR|P R FR|P R F
BP [ 60 25 36] 78 .93 .85] 85 35 50| 76 48 59| 76 .55 64[ .74 47 58
JT | 55 45 50 66 37 48| 59 76 .66| 59 .59 59| 82 79 .80| 64 59 .61
NC | 50 25 33| 8 .31 45] 2 05 09| 82 51 .63| 61 .27 38| 62 29 .40

[Ref[ 68 88 .77] .8 10 .88] 68 .76 .72[ 61 77 68| 72 82 .77 69 84 .76

e BP est faible sur le sous-corpus anglais
e JT a un bon rappel sauf en chinois
e NC n’est pas si mauvais, sauf en grec
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Pour aller plus loin




Les dangers de I’évolution (Barbaresi et Lejeune 2020)

Catégorie Outil Version
Orientés rappel HTML2TEXT 2020.1.16
INSCRIPTIS 1.0

NEWSPAPER3K 0.2.8
Orientés lisibilité =~ NEWS-PLEASE 1.4.25
READABILITY 0.7.1

BOILERPY3 1.0.2
DRAGNET 2.0.4
Dédiés a latache GOOSE3 3.1.6
JUSTEXT 2.2.0

TRAFILATURA 0.4.1

26



Sur 5 langues : vue globale

Outil Macro F Micro F Micro P Micro R
BP3 Art 70,41 76,38 80,60 72,57
2 67,7 74,13 81,36 68,08
READ 71,01 73,25 72,43 74,09
TRAF 68,63 72.89 65.02 82.93

DRAGNET 56,12 67,09 86,82 54,67
NPLEASE 50,92 66,64 92,03 52,23

GOOSE 41,72 57,74 89,42 42,64
NPAPER 36,18 54,78 88,68 39,63
INSCRI 34,98 37,10 23,22 92,22

HTML2T 30,95 33,45 20,56 89,80

Tableau 2 — Mesure occ_eval sur 5 langues (grec, anglais,
polonais, russe, chinois)
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Les dangers de I’agrégation (I)
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Les dangers de I’agrégation (ll)
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Les dangers du passage a I’échelle

Outil Temps de Traitement Ratio VS le plus rapide
INSCRI 19,7 x1
DRAG 24,0 x1,2
BP3_KeepE 37,5 x1,9
BP3_Larg 37,7 x1,9
JT_english 415 x2,1
READ 56,8 x2,9
HTML2T 71,0 x3,6
NPAPER 105,5 x5,5
JT _langid 112,6 x5,7
GOOSE 191,3 x9,7
JT 322,0 x16,3
NPLEASE 3755,6 x190

Tableau 3 — Test de vitesse sur les 1600+ documents du corpus



Conclusion




Conclusion

Que peut(on en déduire ?

e Evaluation Intrinséque difficile & comprendre

e La distance d’édition entre séquences insatisfaisante
e Doit-on évaluer par document ou par source ?
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e Evaluation Extrinséque est intéressante

e Elle contredit la hiérarchie a priori entre les outils
e Mais n’est pas exempte de biais (quid d’une autre tache ?)
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Conclusion

Que peut(on en déduire ?

e Evaluation Intrinséque difficile & comprendre

e La distance d’édition entre séquences insatisfaisante
e Doit-on évaluer par document ou par source ?

e Evaluation Extrinséque est intéressante

e Elle contredit la hiérarchie a priori entre les outils
e Mais n’est pas exempte de biais (quid d’une autre tache ?)

Se méfier de I'évaluation .. .et des évaluateurs
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Exemples d’outils




Quelques solutions pour le scraping tout de méme

e Pour des articles de presse ou forums, des outils
génériques existent tels que TRAFILATURA Tutoriel en
ligne :

e https://github.com/rundimeco/waddle/tree/
master/Tutoriel_X—COTE2

e Outil générique MAIS il faut programmer (un peu)

e Pour paramétrer a la main mais sans vraiment coder :
e https://webscraper.io/
e Pas besoin de programmer MAIS paramétrage colteux

2. Documentation : https://trafilatura.readthedocs.io/
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